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ملخص

 تناولت هذه الدراسة التجريبية دقة أدوات التمييز بين النص77وص البش77رية والمول77دة بال77ذكاء الاص77طناعي باللغ77ة
اً موزعة بين النصوص البش77رية والآلي77ة،480العربية، باستخدام منهج تجريبي عاملّي مقارن على عينة مكونة من )  ( نص

  المع7دل بدق77ةAraBERTضمن أربعة مجالات: الأكاديمي، الإعلامي، التقني، والإبداعي وأظهرت النت77ائج تف77وق نظ7ام 
  ال7تيZeroGPT وGPTZero%(، مقارن77ة ب7الأدوات التجاري7ة العام7ة مث7ل 95%( وحساس7ية )92.5إجمالي7ة بلغت )

 %(، وظهور تحيز خ77وارزمي ض77د الأس77اليب40%( مع ارتفاع في الإيجابيات الكاذبة )70سجلت دقة منخفضة تقارب )
 %( وكما بينت النتائج أن المجال الإبداعي هو الأكثر صعوبة في45البشرية، خاصة في نصوص كتاب المغرب العربي )

  تمتاز بقدرة أعلى على محاكاة النصوص البشرية مما يزيد منDeepSeek وGeminiالكشف، وأن النماذج الحديثة مثل 
 صعوبة التمي77يز وخلص77ت الدراس77ة إلى ض77رورة ع77دم الاعتم77اد على الأدوات التجاري77ة بش77كل منف77رد في قض77ايا النزاه77ة
 الأكاديمية، مع التوصية بتطوير أنظمة عربية متخصصة ودمج التقييم الآلي مع البش77ري، إض77افة إلى بن77اء مع77ايير عربي77ة

موحدة للكشف.

ية:   الذكاء الاصطناعي التوليدي، معالجة اللغة العربي77ة، أدوات كش77ف النص77وص، النزاه77ة الأكاديمي77ة،الكلمات المفتاح
الإيجابيات الكاذبة، التحيز الخوارزمي.
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Abstract:

This experimental study examined the accuracy of tools used to distinguish between human-written and 
AI-generated texts in the Arabic language, employing a comparative factorial experimental approach on a sample 
of (480) texts distributed between human and machine-generated texts across four domains: academic, media, 
technical, and creative. The results showed the superiority of the modified AraBERT system, achieving an overall 
accuracy of (92.5%) and a sensitivity of (95%), compared to general commercial tools such as GPTZero and 
ZeroGPT, which recorded lower accuracy of approximately (70%) with a high rate of false positives (40%), along 
with the emergence of algorithmic bias against human writing styles, particularly in texts from Maghreb writers 
(45%). The findings also indicated that the creative domain is the most difficult for detection, and that modern 
models such as Gemini and DeepSeek demonstrate a higher ability to emulate human texts, which increases the 
difficulty of discrimination. The study concluded that it is necessary not to rely solely on commercial tools in  
issues of academic integrity, with recommendations to develop specialized Arabic systems, integrate automated 
and human evaluation, and establish unified Arabic standards for detection.

Keywords: Generative Artificial Intelligence; Arabic Language Processing; Text Detection Tools; Academic Integrity; False 
Positives.
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. الإطار العام1

 مقدمة الدراسة1-1
 يشهد العالم المعاصر تحولات معرفية عميقة في بنية التفكير الإنساني، تقودها الطفرات المتسارعة في تقنيات
 الذكاء الاصطناعي ومعالجة اللغة الطبيعية، حيث باتت النماذج اللغوية الكبيرة قادرة على إنتاج نصوص تتس77م بدرج77ة
 عالية من الاتساق البنائي والتعقيد الأسلوبي، الأمر الذي جعل الحدود الفاصلة بين الخطاب البشري والخطاب الآلي أكثر

 ( وفي هذا السياق الإبستمولوجي المتحول، برزت إشكالية فلسفية ومعرفيةOpenAI, 2023ضبابية من أي وقت مضى )
اً، وهي إشكالية لا تمس الجانب التقني فقط، بل تمتد ولدة آلي  تتعلق بإمكانية التمييز بين النصوص الإنسانية والنصوص المُ
اً بالوعي والمعنى والنية، وهو ما أشار إليه أدبيات كشف النصوص المولدة اً مرتبط  إلى مفهوم الكتابة بوصفها فعلاً معرفي

اً بوصفها تحدياً غير محسوم حتى الآن )  ( وقد يجد الباحث أن تعمّقت هذه الإشكالية مع ظهورMitchell et al., 2023آلي
   وذلك لم يعد النص الآليGrok   و Manus    و deep seek و GeminiوClaude  وGPTنماذج لغوية متقدمة مثل 

اً لبنى احتمالية معقدة تعتمد على تدريب ضخم للبيانات، مما جعل الفص77ل  مجرد إعادة صياغة سطحية، بل أصبح نتاج
اً عند اً أكثر تعقيد  بين النص البشري والآلي أقرب إلى الطيف منه إلى الثنائية الصارمة وغير أن هذه الإشكالية تتخذ بعد
اً عالي الخصوصية يقوم على الاشتقاق والتصريف وتعدد البنى الصرفية اً لغوي  الانتقال إلى اللغة العربية، التي تمثل نظام
اً مقارنة باللغات ذات البنية الأبسط  وكما أن العربية ترتبط بسياق اً أكثر تعقيد  والدلالية، وهو ما يجعل معالجتها حاسوبي
اً في تش77كيل ال77وعي اً ومعياري77 اً رمزي77  حضاري وديني خاص، كونها لغة القرآن الكريم، الأمر الذي منحها عبر التاريخ بعد
 اللغوي والثقافي العربي، وهو ما يجعل التعامل معها في سياق الذكاء الاصطناعي يتجاوز البعد التقني إلى البعد الثقافي
 والمعرفي ومن هذا المنظور، فإن اللغة العربية لا تُفهم فقط كنظام تواصلي، بل كبنية معرفية مركبة تحم77ل مس77تويات
اً داخل هذا  متعددة من الدلالة، وهو ما ينعكس مباشرة على صعوبة تطوير أدوات دقيقة للكشف عن النصوص المولدة آلي

اً في ظل ضعف الموارد المعيارية العربية مقارنة بالإنجليزية )  ( وعليه،Habash, 2010السياق اللغوي المعقد، خصوص
 تأتي هذه الدراسة في إطار سد فجوة بحثية تتمثل في ندرة الدراسات التجريبية التي تقيس فاعلية أدوات كشف النصوص
 المولدة بالذكاء الاصطناعي عند تطبيقها على اللغة العربية، مقارنة بالنصوص البشرية الأصيلة، وذلك عبر تصميم تجريبي

يهدف إلى اختبار حدود الدقة والموثوقية في هذه الأدوات ضمن السياق العربي.

يلي مقارن1-2  الدراسات السابقة: عرض تحل
  لتقييم كاشفات النصوصAIRABIC( بناء قاعدة Alshammari & El-Sayed, 2023استهدفت دراسة )

  نص موزع77ة بين نص77وص بش77رية ومول77دة. وتكمن أهميته77ا1,000المولدة بالذكاء الاصطناعي باللغة العربي77ة، من خلال 
اً للمقارنة العربية، وأظهرت أن أداء الكاشفات يتأثر بخصائص العربية؛ غير اً معياري  للدراسة الحالية في أنها قدمت أساس
اً على بناء مجموعة بيانات وتقييم الأدوات المتاحة، ولم تجمع في تصميم واح77د بين تن77وع المج77الات  أنها ركزت أساس

والنماذج المولدة والتباين الجغرافي للنصوص البشرية كما تفعل الدراسة الحالية.
,Alshammariوط77ورت دراس7ة )  El-Sayed,  & Elleithy, اً على2024  اً للعربي77ة قائم7 اً متخصص7  ( كاش77ف

 المحولات، واختبرت أثر المعالجة المسبقة والخص77ائص اللغوي77ة العربي77ة. وت77دعم نتائجه77ا منط77ق اختب77ار نظ77ام ع77ربي
 متخصص في الدراسة الحالية؛ إلا أن هدفها الرئيس ك77ان تط77وير مص77نف متخص77ص، بينم77ا ترك77ز الدراس77ة الحالي77ة على

المقارنة التجريبية بين أدوات تجارية وبحثية متعددة في بيئة اختبار موحدة.
 ( أثر التشكيل في كشف النصوص العربية، وأظهرت أنAlshammari & Elleithy, 2024وبحثت دراسة )

 معالجة هذه السمة اللغوية يمكن أن تحسن أداء النماذج. وتفيد هذه النتيج77ة في تفس77ير حساس77ية الكاش77فات لخص77ائص
ال الدراسة الحالية المتعلق بالفروق بين الأدوات التجارية والبحثية عبر أربع77ة  العربية، لكنها لا تجيب مباشرة عن سؤ

مجالات وستة نماذج مولدة.
 ( تحيز كاشفات الذكاء الاصطناعي ضد الكتاب غيرLiang et al., 2023وفي سياق أوسع، اختبرت دراسة )

اً اً في التصنيف الخاطئ لبعض النصوص البشرية. وتمثل هذه الدراسة أساس اً ملحوظ  الناطقين بالإنجليزية، وأظهرت ارتفاع
ال العدال77ة اً لمتغير الإيجابيات الكاذبة في البحث الحالي، م77ع اختلاف الس77ياق؛ إذ تنق77ل الدراس77ة الحالي77ة س77ؤ  تفسيري

الخوارزمية إلى العربية الفصيحة وتختبره عبر ثلاث مناطق عربية.
Schaaff etوأظهرت دراسة )  al.,  ( أن أداء المصنفات يختلف باختلاف اللغة، وأن النم77اذج متع77ددة2023 

 اللغات لا تحافظ بالضرورة على المستوى نفسه من الأداء عند الانتقال بين اللغات. وتتفق الدراسة الحالية معها في أهمية
 التخصيص اللغوي، لكنها تضيف المقارنة داخل اللغة العربية نفسها وفق المجال المع77رفي والنم77وذج المول77د والخلفي77ة

الجغرافية للكاتب البشري.
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اً للكشف يعتمد على خصائصDetectGPT( الخاصة بـ Mitchell et al., 2023أما دراسة )  ، فقد قدمت اتجاه
لاً من التدريب المباشر على مجموعة بيانات مصنفة. وتفيد هذه الدراسة في فهم الأساس الخوارزمي  احتمالية للنص بد

للكشف، لكنها تختلف عن البحث الحالي الذي يقيس الأداء الفعلي لأدوات جاهزة على عينة عربية متوازنة.
 ( هشاشة بعض أدوات الكشف عند تعرض النصوص المولدة لإعادةOdri & Yoon, 2023كما بينت دراس)

اً، إلا أن الدراس77ة اً قطعي77  الصياغة والتحوير. وتدعم هذه النتيجة الحاجة إلى عدم تفسير درجة الكاشف باعتباره77ا حكم77
الحالية لا تختبر إعادة الصياغة؛ لذلك تظل المقارنة معها تفسيرية لا تجريبية مباشرة.

 ( إلى أن النماذج اللغوية الحديثة تستطيع محاكاة أسلوب الخبراء بدرجاتGuo et al., 2023وتوصلت دراسة )
 مرتفعة، مع بقاء الفروق مرتبطة بطبيعة المجال المعرفي. وتلتقي هذه النتيجة مع اختبار الدراسة الحالية لأثر النموذج

والمجال، لكنها لا تستهدف الأدوات التجارية العربية نفسها.
اً أو اً واحد لاً، غلبة الدراسات التي تطور كاشف  وتكشف المقارنة بين هذه الأدبيات عن ثلاث فجوات مترابطة: أو
اً، محدودية الجمع بين نوع  مجموعة بيانات واحدة على الدراسات التي تقارن أدوات متعددة في بيئة عربية موحدة؛ ثاني
شرات أداء تتجاوز اً، الحاجة إلى مؤ  النص، والنموذج المولد، والمجال المعرفي، والخلفية الجغرافية في تصميم واحد؛ وثالث

الدقة إلى الحساسية والنوعية والإيجابيات الكاذبة ومصفوفة الالتباس.
ال ال »ه77ل تكش77ف الأداة النص الآلي؟« إلى س77ؤ  وبناءً على ذلك، تتمثل إضافة الدراسة الحالية في تحويل سؤ
أً؟ وهل يتغير الأداء باختلاف النموذج المولد  تقييمي متعدد الأبعاد: أي أداة أدق؟ وأيها أقل عرضة لوسم النص البشري خط

أو المجال أو المنطقة العربية؟ وهذا يضع نتائج الدراسة في موضع مكمل للأبحاث السابقة، لا مكرر لها.

 مشكلة الدراسة1-3
ورت واختبرت في سياقات  تتمثل المشكلة البحثية في أن أدوات كشف النصوص المولدة بالذكاء الاصطناعي طُ
 لغوية متعددة، بينما لا تزال الأدلة التجريبية المقارنة على العربية محدودة، ولا يكفي الحكم على جودة الأداة من خلال
لّد النص، والمج77ال المع77رفي، وخص77ائص اً بسبب اختلاف النموذج الذي و  الدقة الإجمالية وحدها. وتزداد المشكلة تعقيد
 النصوص البشرية العربية. لذلك تركز الدراسة على قياس الأداء الفعلي لخمس أدوات ضمن بروتوك77ول موح77د ومق77ارن،
ال الرئيسي ثر في القرارات الأكاديمية وتنبث77ق وتتبل77ور مش77كلة الدراس77ة في الس77ؤ  وعلى تحديد مصادر الخطأ التي قد تؤ
 التالي: ما مستوى دقة وموثوقية أدوات التمييز بين النصوص البشرية والنصوص المولدة بالذكاء الاصطناعي باللغة العربية

في ظل اختلاف الأداة والنموذج اللغوي والمجال المعرفي؟
لات مترابطة: ويتفرع عنه أربعة تساؤ

 لكل أداة من الأدوات المختبرة؟F1( ما مستويات الدقة والحساسية والنوعية ومعامل 1
( هل تختلف دقة الكشف باختلاف النموذج اللغوي المستخدم في توليد النصوص الآلية؟2
( هل تختلف دقة الكشف باختلاف المجال المعرفي للنص؟3
( ما حجم الإيجابيات الكاذبة في النصوص البشرية العربية، وهل يختلف باختلاف المنطقة الجغرافية؟4

 أهداف الدراسة1-4
تسعى الدراسة إلى تحقيق الأهداف التالية:

 لكل أداة.F1( قياس الدقة والحساسية والنوعية ومعدل الإيجابيات الكاذبة ومعامل 1
( تحديد أثر النموذج اللغوي المولد في دقة الكشف.2
( تحديد أثر المجال المعرفي في دقة الكشف.3
 ( فحص التباين في الإيجابي77ات الكاذب77ة ع77بر المن77اطق العربي77ة، وتق77ديم توص77يات مرتبط77ة مباش77رة بالأدل77ة4
الإحصائية.

ية الدراسة1-5  أهم
اً بش7أن  تتحدد أهمية الدراسة في نتيجتها التطبيقية المباشرة: توفير أس7اس تجري7بي لاتخ77اذ ق77رار أك77ثر تحفظ7
 استخدام كاشفات النصوص في السياقات الأكاديمية العربية، مع إبراز أن الدقة الكلية لا تكفي وحدها للحكم على عدالة
اً، تس77اعد نتائجه77ا اً، تقدم الدراسة مقارنة متعددة الأبعاد تجم77ع الأداة والنم77وذج والمج77ال والمنطق77ة؛ وعملي77  الأداة. علمي

شر آلي منفرد. الجامعات والمجلات والهيئات الأكاديمية على بناء إجراءات تحقق لا تعتمد على مؤ

 فرضيات الدراسة1-6
ية الأولى:   تختلف مستويات الدقة الكلي77ة بين أدوات الكش77ف المخت77برة عن77د تطبيقه77ا على النص77وصالفرض

العربية.
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ية: ية الثان  تختلف دقة أدوات الكشف باختلاف النموذج اللغوي المستخدم في توليد النصوص الآلية.الفرض
ية الثالثة:  تختلف دقة أدوات الكشف باختلاف المجال المعرفي للنص.الفرض

ية الرابعة:   تختل77ف مع77دلات الإيجابي77ات الكاذب77ة في النص77وص البش77رية العربي77ة ب77اختلاف المنطق77ةالفرض
الجغرافية للكاتب.

 حدود الدراسة1-7

الحدود الموضوعية
Turnitin وZeroGPT وGPTZeroتقتص777ر الدراس777ة على قي777اس دق777ة خمس أدوات للكش777ف )  AIو 

Originality.ai ونظام AraBERT( في التمييز بين نصوص عربية بشرية ونصوص مولدة بستة نماذج لغوي77ة )عدَّل  المُ
GPTو Claudeو Geminiو DeepSeekو Manusو Grok.مع التركيز على العربية الفصيحة دون اللهجات العامية ،)

ية الحدود البشر
 تتمثل العينة البشرية في نصوص مكتوبة من قِبل باحثين ومتخصصين ع77رب من تخصص77ات مختلف77ة، ت77تراوح

مستوياتهم الأكاديمية بين الماجستير والدكتوراه، وتمتد خبراتهم الكتابية بين خمس سنوات وخمس عشرة سنة.

الحدود المكانية
أُخذت النصوص البشرية من مصادر وكتّاب يمثلون المش7رق الع77ربي والمغ7رب الع77ربي والخليج الع77ربي، م7ع  

اً لإجراء التجربة. استخدام المنطقة الجغرافية كمتغير تحليلي لا باعتبارها موقع

الحدود الزمانية
 م، وتقتص77ر على النس77خ المتاح77ة من الأدوات2026 و2025تُنج77ز الدراس77ة خلال الف77ترة الممت77دة بين ع77امَي 

والنماذج اللغوية خلال هذه الفترة، مع إدراك أن التطور المتسارع في هذا الميدان قد يُخضع النتائج للتقادم السريع.

ية للدراسة1-8  الإجراءات المنهج

 منهج الدراسة1-8-1
اً إلى أدوات الكشف في أُدخلت نصوص بشرية وأخرى مولدة آلي  اعتمدت الدراسة المنهج التجريبي المقارن، إذ 
مم ال77بروتوكول شرات تصنيف معيارية. وقد صُ  ظروف اختبار موحدة ومعماة، ثم قورنت مخرجات الأدوات باستخدام مؤ

بحيث يُعزل أثر مصدر النص قدر الإمكان عن الموضوع والطول والتنسيق.

يبية1-8-2  تصميم الدراسة التجر
أُجري التصميم العاملي المقارن وفق عاملين أساسيين في الش77ق الآلي من العين77ة: النم77وذج اللغ77وي المول77د  
 والمجال المعرفي، مع تثبيت موضوع النص وطوله التقريبي وصيغته. وش77ملت العملي77ة التجمي77ع والموازن77ة، والتولي77د،

والترميز والتعمية، والاختبار المعمى، ثم التحليل الإحصائي.
 • مرحلة التجميع والموازنة: بناء قاعدة بيانات نصية متوازنة تحتوي على نصوص بشرية أصيلة وأخرى مستحدثة

اً. آلي
اً وتوزيعها بشكل متساوٍ على الحقول المعرفية المستهدفة  • مرحلة المعالجة والتحكيم: تصنيف النصوص مسبق

لضمان اتساق المقارنة.
 (: تغذية أدوات الكشف المحددة بالنصوص المخزنة دون تزويدهاBlind Testing• مرحلة الاختبار المعمى )

بأي معلومات مسبقة عن هوية النص )بشري أم آلي(، ورصد استجابة كل أداة وقراءاتها الرقمية بشكل مستقل.
اً للمتغ77يرات التص77نيفية وتط77بيق  • مرحلة التحليل المقارن: رصد الفروق الإحصائية في أداء هذه الأدوات تبع

المصفوفات التحليلية.

 أدوات الدراسة1-8-3
تنقسم أدوات الدراسة في هذا التصميم التجريبي إلى فئتين رئيستين:

لِّدَة للنصوص )  وَ لاً: النماذج اللغوية الكبيرة المُ  (: وتُستخدم لتوليد الشق الآلي منGenerative AI Modelsأو
,GPTعينة الدراسة، وتشمل النم77اذج المتاح77ة خلال الف77ترة الزمني77ة المح77ددة للدراس77ة وهي: )  Claude,  Gemini, 

DeepSeek, Manus, Grok.)
اً: أدوات الكشف والتمييز المختبرة ) AIثاني  Detection  Toolsالأدوات التجارية والبحثية الخمس ال77تي :) 

ها هي  عدَّل.AraBERT ونظام Originality.ai وTurnitin AI وZeroGPT وGPTZeroقيس أداؤ  المُ
GPTZero.)أداة تجارية عامة( 
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ZeroGPT.)أداة تجارية عامة( 
Turnitin AI.)منظومة أكاديمية تجارية( 

Originality.ai.)أداة تجارية متخصصة( 
عدَّل )أداة بحثية مبنية على نموذج محولات مخصص للغة العربية(.AraBERTنظام   المُ

ييم1-8-4 ير التق ي  معا
لتقديم تقييم متكامل للأداء التجري77بي يتج77اوز الأحك77ام الس77طحية، تعتم77د الدراس77ة على مص77فوفة الالتب77اس )

Confusion Matrixش77رات  ( كإط77ار تحليلي معي77ارى لتق77ييم مص77نفات التعلم الآلي ثنائي77ة الفئ77ة، مس77تندة إلى المؤ
الإحصائية التالية:

 (: تقيس النسبة المئوية لإجم77الي النص77وص ال77تي نجحت الأدوات في تص77نيفهاAccuracy• الدقة الإجمالية )
بشكل صحيح )بشرية أصيلة وآلية مولدة( من بين جميع النصوص المختبرة.

 (: تقيس قدرة الأداة على رصد وتحديد النصوص المولدة بالذكاءSensitivity / Recall• الحساسية / الاستدعاء )
الاصطناعي بدقة دون تفويتها )تقليل السالب الكاذب(.

اً.Specificity• النوعية )  (: تقيس قدرة الأداة على التعرف الصحيح إلى النصوص البشرية وتجنب وسمها آلي77
شر عن  ات الإيجابي77ة، بينم77ا Precision؛ فPrecisionويُفصل هذا المؤ   تقيس نس77بةSpecificity يقيس ص77حة التنب77ؤ

السلبيات الصحيحة من جميع النصوص البشرية الفعلية.
False• معدل الإيجابيات الكاذبة )  Positives  Rateشر لقياس تكرار وس77م الأدوات لنص77وص الكت77اب  (: مؤ

البشرية على أنها آلية بالخطأ، وهو معيار حاسم لاختبار التحيز الخوارزمي.

 مجتمع الدراسة1-8-5
يتكون مجتمع الدراسة المستهدف من فئتين رئيسيتين:

 • الفئة الأولى )المحتوى البشري(: جميع المقالات والأبحاث والنصوص المكتوبة باللغة العربية الفصيحة في
أُنتجت بالكامل بواسطة فكر وإبداع بشري أصيل. الحقول )الأكاديمية، الإعلامية، الإبداعية، والتقنية( والتي 

 • الفئة الثانية )المحتوى الآلي(: جميع النصوص والمخرجات العربية الفصيحة القابل77ة للتولي77د ع77بر النم77اذج
( في ذات الحقول المعرفية الأربعة.LLMsاللغوية الكبيرة المتقدمة )

ينة الدراسة1-8-6  ع
تم بناء عينة الدراسة بطريقة مقصودة وموزونة لتلبي متطلبات ومحددات التصميم التجريبي، على النحو التالي:
اً عربية فصيحة من كتّاب وباحثين ومتخصص77ين، م77ع ض77بط  • مواصفات ومصادر العينة البشرية: شملت نصوص
 المجال والطول وإزالة أي بيانات تعريفي77ة قب77ل الاختب77ار. ووزعت النص77وص البش77رية بالتس77اوي على المش77رق الع77ربي

اً لكل منطقة في كل مجال.20والمغرب العربي والخليج العربي، بواقع   نص
اً مباشرة بواسطة النماذج الستة، بواقع 240• مواصفات العينة الآلية: شملت  اً مولد اً فصيح اً عربي   نصوص10 نص

لكل نموذج في كل مجال، مع عدم إجراء أي تحرير بشري لاحق على النصوص.

ينة ونطاقها الاستبعادي1-8-7  محددات الع
اً على اللغة العربية الفصيحة، مع استبعاد تام للهجات العامية بجميع أشكالها. • اللغة: تقتصر العينة تمام

 • التوزيع الموضوعي والمجالات المعرفية: تتوزع نصوص العينة )بشري وآلي( بشكل متساوٍ وممنهج على أربعة
مجالات معرفية أساسية وهي: )المجال الأكاديمي، المجال الإعلامي، المجال الإبداعي، والمجال التقني(.

 • النطاق الزم77ني: اقتص77رت التجرب77ة على النس77خ والإص77دارات المتاح77ة للأدوات والنم77اذج خلال ف77ترة جم77ع
جل الإصدار وتاريخ التوليد لكل نص آلي لتقليل مشكلة تقادم النتائج.2026–2025البيانات والاختبار في  ، وسُ

ية التكرارPrompt Engineering هندسة الموجه )1-8-8 ( وبروتوكول قابل
ا  استخدمت الدراسة موجهًا موحد البنية، مع تغيير الموضوع فقط بحسب المجال. ص77يغته العام77ة: »اكتب نصً

ا متماس777كًا ح777ول ]الموض777وع المح777دد[ في ح777دود  ا فص777يحً اً خص777ائص المج777ال900–600عربيً   كلم777ة، مراعي777
ب77ق  ]أكاديمي/إعلامي/إبداعي/تقني[، ومن دون الإشارة إلى أن النص مولد بالذكاء الاصطناعي أو إلى ه77ذا الموج77ه«. طُ
جلت نس7خة الموج77ه كامل77ة، واس7م النم7وذج وإص7داره وت7اريخ ووقت التولي77د وأي  القالب نفسه على النماذج الستة، وسُ
 إعدادات ظاهرة للمستخدم. ولضمان المقارنة، لم تُستخدم مطالبات التفاف أو محاولات تجاوز للكاشف، ولم يُجرَ تحرير

بشري لاحق للنصوص.
 تُعد النماذج اللغوية الكبيرة من أهم تطورات الذكاء الاصطناعي الحديثة، وهي أنظمة تعتمد على تعلم عميق
 مدرّب على كميات ضخمة من البيانات النصية بهدف التنبؤ بالكلمة التالية في السياق، مما يس77مح له77ا بإنت77اج نص77وص
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 مترابطة وشبيهة بالبشر. تعتمد هذه النماذج على مبدأ الاحتمالات اللغوية وليس الفهم الدلالي الحقيقي، حيث يتم توليد
(.Brown et al., 2020النص عبر توزيع احتمالي للكلمات داخل السياق )

 ( ال77تي تم تق77ديمها لأول م77رة،Transformersوتعتمد هذه النماذج في بنيتها الأساسية على تقنية المح77ولات )
 (، والتي تسمح بفهمSelf-Attentionوالتي أحدثت نقلة نوعية في معالجة اللغة الطبيعية من خلال آلية الانتباه الذاتي )

(.Vaswani et al., 2017العلاقات بين الكلمات بغض النظر عن المسافة بينها داخل الجملة )
  تعتم77د على تحس77ينات كب77يرة في الت77دريبGPT-4كما أظهرت التقارير التقنية الحديث77ة أن النم77اذج مث77ل 

اً مقارنة بالأجيال اً وتماسك  المسبق والتعلم من التغذية الراجعة البشرية، مما يرفع من قدرتها على توليد نصوص أكثر اتساق
(.OpenAI, 2023السابقة من النماذج اللغوية )

. الإطار النظري2

ية2-1 يد النصوص في النماذج اللغو ية تول  آل
 تقوم النماذج اللغوية بتوليد النصوص عبر عملية تدريجية تعتمد على التنبؤ بالكلمة التالية بناءً على الس77ياق

لاً أو عين77ة منه7ا وف77ق اس77تراتيجيات مث77ل   temperature وsamplingالسابق، حيث يتم اختيار الكلم7ة الأك77ثر احتم7ا
controlاً لكنه في الأصل ناتج عن حسابات احتمالية معقدة وتشير الأدبيات  . هذه العملية تجعل النص الناتج يبدو طبيعي

دي إلى خصائص أسلوبية مميزة مثل التكرار غير المقصود أو التنوع الأسلوبي المرتفع،  إلى أن هذا النمط من التوليد يؤ
اً ) Gehrmann etوهو ما تستفيد منه أدوات الكش77ف في التمي77يز بين النص77وص البش77رية والنص77وص المول77دة آلي77  al., 

2019.)

 فلسفة وآلية عمل أدوات كشف النصوص المولدة بالذكاء الاصطناعي2-2
 تعتمد أدوات الكشف الحديثة على تحليل الخصائص الإحصائية للنصوص، وليس على فهم المحت77وى. من أهم

 ( الذي يقيس مدى توقع النموذج للنص؛ فكلما كان النص أكثر قابليةPerplexityهذه الخصائص مفهوم الحيرة اللغوية )
اً وكم77ا تعتم77د الأدوات على مفه77وم الانفج77ار الأس77لوبي ) اً آلي77 للتنبؤ انخفضت الحيرة، وهو ما ق77د يش77ير إلى كون77ه مول77د

Burstinessوالذي يقيس تباين طول الجمل وتنوع الأسلوب داخل النص الواحد، حيث تميل النص77وص البش77رية إلى ) 
اً )  ( وتستخدم بعض الأنظمة نماذجIppolito et al., 2020تباين أعلى مقارنة بالنصوص المولدة التي تكون أكثر انتظام

اً للكشف، حيث يتم تحويلBERT أو نماذج GLTRتصنيفية مدربة على تمييز الأنماط الإحصائية مثل    المصممة خصيص
(.Devlin et al., 2019النص إلى تمثيلات رقمية ثم تصنيفه بناءً على أنماط التوزيع الاحتمالي للكلمات )

ية في تقنيات الذكاء الاصطناعي2-3  معالجة اللغة العرب
 تُعد اللغة العربية من اللغات المعقدة في المعالجة الحاسوبية بسبب خصائص77ها الص77رفية والاش77تقاقية الغني77ة،
 إضافة إلى مشكلة التشكيل والتنوع الكتابي. هذه الخصائص تجعل نماذج الذكاء الاص77طناعي تواج77ه تح77ديات في الفهم

 ( تُعد خطوةDiacritics( وكما أن إزالة التشكيل )Habash, 2010الدقيق للنصوص العربية مقارنة باللغات الأخرى )
 شائعة في معالجة النصوص العربية لأنها تقلل من التباين الصرفي، وقد أظهرت بعض الدراسات الحديثة أن ذلك قد يرفع
 دقة النماذج في التصنيف والتحليل بسبب تقليل الضوضاء اللغوية وتحسين التجانس النصي وتُظهر نماذج اللغة العربية

اً في فهم السياق العربي من خلال التدريب على بيانات ض77خمة باللغ77ة العربي77ةAraBERTالحديثة مثل  اً كبير   تحسن
(.Antoun et al., 2020الفصحى واللهجات، مما ساهم في تطوير تطبيقات دقيقة في التصنيف والتحليل اللغوي )

ية والمولدة2-4 يز بين النصوص البشر ي  أدوات التم
Supervisedتعتم77د أدوات التمي77يز الحديث77ة على نم77اذج تعلم آلي مص77نفة )  Learningيتم ت77دريبها على ) 

 مجموعات بيانات تحتوي على نصوص بشرية وأخرى مولدة. يتم استخراج خصائص لغوية وإحصائية مثل طول الجم77ل،
تكرار الكلمات، التوزيع الاحتمالي، ثم إدخالها إلى المصنف.
وتستخدم هذه الأدوات مقاييس تقييم معيارية مثل:

(: نسبة التصنيفات الصحيحة من إجمالي البيانات.Accuracyالدقة )
اً.Recallالحساسية ) (: قدرة النموذج على اكتشاف النصوص المولدة فعلي

 (: نسبة النصوص البشرية التي جرى التعرف إليها بصورة صحيحة من إجمالي النص77وصSpecificityالنوعية )
 فيقيس نسبة النصوص التي صنفتها الأداة على أنها آلية وكانت آلية فعلاً.Precisionالبشرية الفعلية. أما 

Confusionوترتبط هذه المقاييس مباشرة بمصفوفة الالتباس )  Matrixالتي تعد الأساس الرياضي لتق77ييم ،) 
(.Powers, 2011أداء نماذج التصنيف في الدراسات التجريبية )
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ية وتأثيرها على الكشف2-5 ية للغة العرب يو ية البن  الخصوص
اً في صيغ الكلمات. هذا اً كبير  تتميز اللغة العربية ببنية صرفية معقدة تعتمد على الجذر والوزن، مما يخلق تنوع
اً في ظل وجود الاشتقاق والتصريف والتعدد الدلالي للكلمة الواحدة  التنوع يجعل عمليات الكشف أكثر صعوبة، خصوص
ثر على دقة أدوات الكشف. لذلك تلجأ دي إلى غموض دلالي، ما قد يؤ  وكما أن غياب التشكيل في النصوص الرقمية يؤ

 ( لتحسين أداء النماذج في التعامل مع النصNormalizationبعض الدراسات إلى استخدام تقنيات التطبيع اللغوي )
(.Habash, 2010العربي )

يات المنهجية لأدوات كشف النصوص المولدة بالذكاء الاصطناعي2-6  التحد
 على الرغم من التط77ور المتس77ارع في أدوات كش77ف النص77وص المول77دة بال77ذكاء الاص77طناعي، ف77إن العدي77د من
ثر في دقة نتائجها وموثوقيتها. ومن أبرز هذه التحديات ارتفاع معدلات  الدراسات أشارت إلى وجود تحديات منهجية تؤ
ا مولدة آليًا، خاصة لدى الكتّاب غير الناطقين باللغة الإنجليزية.  التصنيف الخاطئ لبعض النصوص البشرية بوصفها نصوصً
لات حول مدى عدالة وموثوقي77ة الاعتم77اد  كما تتأثر نتائج الكشف بالخصائص اللغوية والأسلوبية للنصوص، مما يثير تساؤ
شرات مساعدة وليست أدلة قطعية  على هذه الأدوات في البيئات الأكاديمية. لذلك ينبغي التعامل مع نتائجها بوصفها مؤ

(.Liang et al., 2023عند تقييم أصالة المحتوى العلمي )

ية في عصر الذكاء الاصطناعي التوليدي2-7 يم  النزاهة الأكاد
 أدى الانتشار الواسع للذكاء الاصطناعي التوليدي إلى بروز تحديات جديدة تتعلق بالنزاه77ة الأكاديمي77ة وأص77الة
سسات التعليمية والبحثية مطالبة بوضع ضوابط وسياسات واضحة تنظم استخدام هذه  الإنتاج العلمي. فقد أصبحت المؤ
 التقنيات في إعداد الأعمال الأكاديمي77ة. وتش7ير الأدبي77ات الحديث77ة إلى أن اس7تخدام ال77ذكاء الاص77طناعي لا يُع7د مخالف7ة
 أكاديمية في حد ذاته، وإنما يتحدد الحكم عليه وفق طبيعة الاستخدام ومدى الإفصاح عنه داخل العمل العلمي، بما يضمن

ولية البحثية ) (.Eaton, 2023المحافظة على مبادئ الأمانة العلمية والشفافية والمسؤ

. الإطار العملي3
ددت فيه مراحل  يمثل الإطار العملي البروتوكول التنفيذي الذي ربط التصميم النظري بالاختبار الفعلي. وقد حُ
 بناء العينة والتوليد والترميز والتعمية والاختبار والتحليل، بما يسمح بإعادة تنفيذ الدراسة وفحص مصدر كل مخرَج دون

كشف هوية النص لفريق الاختبار.

ية الكبرى للدراسة3-1 يذ  المراحل التنف
 نُفذت عملية الدراسة في مراحل مترابطة وفق التصميم العاملي المقارن، وشملت: بناء قاعدة النصوص، توليد
 النصوص الآلية، الترميز والتعمية المزدوج77ة، الاختب77ار المعمى، ض77بط ج77ودة البيان77ات، ثم التحلي77ل الإحص77ائي وص77ياغة

النتائج. وكان النموذج اللغوي والمجال المعرفي متغيرين تحليليين رئيسيين في الشق الآلي من العينة.

ير وبناء قاعدة النصوص ) (Corpus Constructionالمرحلة الأولى: التحض
 تنطلق هذه المرحلة من ترجمة عينة الدراسة الموصوفة في الإجراءات المنهجية إلى قاعدة بيانات نصية فعلية

قابلة للاختبار، وذلك عبر الخطوات التنفيذية التالية:
 ( تكوّن فريق التنفيذ من: الباحث ال77رئيس، وت77ولى تص77ميم الدراس77ة والإش77راف والتحلي77ل؛ منس77قين لجم77ع1

 النصوص البشرية والتحقق من ش77روط إدراجه77ا؛ مختص تق77ني ت77ولى تش77غيل النم77اذج وتوثي77ق الإص77دارات والإع77دادات؛
 ومحكّمين مستقلين راجعوا ملاءمة النصوص للمجال والطول وخلوها من البيانات التعريفية. لم يشارك المحكم77ون في

تصنيف النصوص أثناء الاختبار المعمى، ولم يطلع فريق الاختبار على ملف مفتاح المصدر.
مة بالتساوي بين )480( تحديد إجمالي حجم العينة بـ )2 اً، مقسّ اً أصيلاً، و)240( نص اً بشري لَّدا240ً( نص و اً مُ  ( نص

اً للمخطط التفصيلي الوارد في الجدول رقم ) اً، وذلك وفق ( من البند الثاني من هذا الإطار.1آلي
اً وحفظها بصورة3 معت النصوص البشرية وفق معايير إدراج موحدة، مع توثيق الموافقة على استخدامها بحثي  ( جُ

اً إلى النص لا إلى الكاتب. سرية. ثم أزيلت بيانات الهوية قبل الترميز، بحيث أصبح الاختبار موجه
 ( بين كل نص بشري ونظيره الآلي داخل المجال المعرفي نفسه،Prompt/Topic( توحيد “موضوع الكتابة” )4

 بحيث تُصاغ قائمة من المواضيع المرجعية لك77ل مج77ال مع77رفي )الأك77اديمي، الإعلامي، الإب77داعي، التق77ني(، يُطلب من
ه )  ( للنم77اذج اللغوي77ة الس77تة، بم77ا يض77من أنPromptالكاتب البشري معالجة أحدها، ثم يُستخدم الموضوع نفسه كموجِّ

الفارق بين النصين البشري والآلي يعود إلى طبيعة المصدر لا إلى اختلاف الموضوع أو مستوى التخصص أو طول النص.
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اً، لتقليل أثر متغير الطول900( و)600( ضبط “نطاق الطول النصي” لجميع نصوص العينة بين )5  ( كلمة تقريب
ثر في قراءات أدوات الكشف، خاصة أن بعض الأدوات تتأثر دقته77ا بش77كل ملح77وظ بقص77ر النص77وص  كعامل دخيل قد يؤ

دخلة. المُ

ية وفق بروتوكول موحَّد ) يد النصوص الآل ية: تول (AI Text Generation Protocolالمرحلة الثان
 تهدف هذه المرحلة إلى إنتاج الشق الآلي من عينة الدراسة بطريقة منضبطة تضمن قابلية المقارنة والتك77رار،

عبر الإجراءات التالية:
د قالب الموجه المبين في البند )1 اً للنص8-8-1( تضمن بروتوكول التوليد الموحّ اً مطابق77 اً مرجعي  (، وموضوع

اً بين  لاً مستهدف اً. ولم تُفرض تعليمات إضافية لتغيير الأس77لوب أو900 و600البشري في المجال نفسه، وطو   كلمة تقريب
اً دخيلاً إلى المقارنة. محاكاة كاتب بعينه؛ لأن ذلك قد يضيف متغير

د على كل من النماذج اللغوية الستة المحددة في أدوات الدراسة )2 ه الموحَّ  ،GPT، Claude( تطبيق الموجِّ
Gemini، DeepSeek، Manus، Grok( عبر واجهاتها المتاحة للجمهور خلال الفترة الزمنية المحددة لإجراء الدراسة )

م(، بمعدل عشرة نصوص لكل نموذج في كل مجال معرفي، وفق ما هو مبيّن في جدول توزيع العينة.2026–2025
جلت بطاقة بيانات وصفية مستقلة لكل نص آلي، تضمنت اسم النموذج وإص77داره، ت77اريخ ووقت التولي77د،3  ( سُ

اً من بروتوك77ول التك77رار  الموجه الكامل، المجال، ورمز النص، وأي إعدادات ظاهرة للمستخدم. ويُعد ه77ذا الس77جل ج77زء
والتحقق.

اً على نقاء المتغيرPost-editing( عدم إجراء أي تحرير أو تنقيح بشري على النصوص الآلية الناتجة )4  (، حفاظ
اً لعدم تلوّث العينة بخصائص أسلوبية مختلطة قد تُضعف القدرة  المستقل المتمثل في “مصدر النص” )بشري/آلي(، وضمان

على عزل أثر كل متغير.
دة )5  ( مطابقة لصيغة النصوص البشرية، تجنباtxt/docxً( حفظ كل نص آلي في ملف نصي مستقل بصيغة موحَّ

شرات غير مقصودة من قِبل أدوات الكشف. لأي فروق شكلية قد تُستغل كمؤ

ية المزدوجة ) يز والتعم (Coding & Double-Blindingالمرحلة الثالثة: الترم
 تشكّل هذه المرحلة الضمانة المنهجية الأساسية لحياد الاختبار، حيث تُفصل هوية النص الحقيقية عن محتواه

قبل عرضه على أدوات الكشف، عبر الخطوات التالية:
سسة، وأي توقيع أو إشارة مرجعية يمكن1  ( إزالة جميع البيانات التعريفية من النصوص البشرية، كالاسم، والمؤ

أن تكشف عن هوية الكاتب أو مصدر النص.
اً بص77يغة )2 اً عش77وائي اً تسلس77لي اً( رم77ز اً ك77ان أم آلي77 ( إلى )TXT-001( منح كل نص من نصوص العينة )بش77ري

TXT-480لِّد أرقام عشوائي، لضمان ع77دم وج77ود أي نم7ط رقمي يكش77ف عن طبيع77ة النص )كتخص77يص  (، باستخدام مو
الأرقام الزوجية للنصوص الآلية مثلاً(.

 ( الذي يربط كل رمز بالبيانات الحقيقية الكاملة: نوعMaster Key File( إنشاء “ملف المفتاح الرئيسي” )3
لِّد إن وُجد، المجال المعرفي، والمنطقة الجغرافية للكاتب البشري إن وُجدت. ويُحفظ  المصدر )بشري/آلي(، النموذج المو
اً عن فريق التطبيق على أدوات الكشف، ولا يُفتح إلا في مرحل77ة دمج البيان77ات  هذا الملف بصيغة مشفَّرة، ويُعزل تمام

والتحليل الإحصائي النهائي.
زة في “حزمة الاختبار المعمى” )4  (، وهي الحزمة التي تُسلَّمBlind Testing Pack( تجميع النصوص المرمَّ

لفريق التطبيق على أدوات الكشف، ولا تحتوي على أي إشارة من أي نوع تتيح استدلال مصدر النص.

يلي3-2 ينة التفص  مخطط الع
اً إلى التصميم العاملي المقارن، يوضح الجدول التالي التوزيع الدقيق لإجمالي عينة الدراس77ة البالغ77ة ) استناد

اً، موزعة بالتساوي على أربعة مجالات معرفية )الأكاديمي، الإعلامي، الإب7داعي، التق7ني(، بحيث يحت77وي ك77ل480  ( نص
اً بالتساوي على ثلاث مناطق جغرافي77ة عربي77ة )المش7رق الع7ربي، المغ77رب الع77ربي،60مجال على ) اً موزع اً بشري  ( نص

اً بالتساوي على النماذج اللغوية الستة المح77ددة في أدوات الدراس77ة، بم77ا يحق77ق60الخليج العربي(، و) اً موزع اً آلي  ( نص
 التكافؤ الكامل بين الخلايا التجريبية ويتيح إجراء المقارنات الإحصائية المتعددة المستويات المطلوبة لاختبار فرضيات

الدراسة.
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ينة الدراسة على المجالات المعرفية ومصادر النصوص )1جدول ) يع ع (n = 480(: مخطط توز

 عدد النصوصالمجال المعرفي
ية البشر

يع النصوص  توز
ية على المناطق  البشر

ية الجغراف

 عدد النصوص
الآلية

ية يع النصوص الآل  توز
ية  على النماذج اللغو

الستة

 إجمالي
 نصوص
المجال

 20 )مشرق( + 6020المجال الأكاديمي
  نصوص لكل نموذج6010 )خليج(20)مغرب( + 

120 نماذج6× 

 20 )مشرق( + 6020المجال الإعلامي
  نصوص لكل نموذج6010 )خليج(20)مغرب( + 

120 نماذج6× 

 20 )مشرق( + 6020المجال الإبداعي
  نصوص لكل نموذج6010 )خليج(20)مغرب( + 

120 نماذج6× 

 20 )مشرق( + 6020المجال التقني
  نصوص لكل نموذج6010 )خليج(20)مغرب( + 

120 نماذج6× 

اً لكل نموذج ×24024040 = 80 + 80 + 24080الإجمالي العام   نص
240480 نماذج = 6

اً × 480ويترتب على هذا التوزيع أن إجمالي عمليات الكشف المطلوبة يبلغ )  (2400 أدوات كش77ف = 5 نص
 عملية كشف مستقلة، وهو الحجم الذي تُبنى عليه قاعدة البيانات التحليلية النهائية، ويوفر قوة إحصائية كافية لتطبيق

اختبارات تحليل التباين والاستقلالية الموضحة في البند السادس من هذا الإطار.

ية للدراسة3-3 يذ ية التنف  الخطة الزمن
اً على مراحل التنفيذ الفعلية، مع دمج الأنشطة التي يمكن تنفيذها أُعيد تنظيم الخطة الزمنية لتكون أكثر تركيز  
لاً من تمديد مراحل متشابهة على فترات طويلة. اً، بد اً على ستة أشهر تقريب اً مختصر بالتوازي. ويبين الجدول التالي توزيع

يذ الدراسة2جدول ) ( لمراحل تنف ية )مخطط زمني تتابعي يذ ية التنف (: الخطة الزمن

يةم يذ يةالمرحلة التنف ية الرئيس يل الفترةالمدةالأنشطة التفص

 تحديد الموضوعات، جمع النصوص البشرية، الموازنةبناء قاعدة النصوص1
1الشهر  أسابيع4والمراجعة

 تطبيق الموجه الموحد على النماذج الستة وتسجيلتوليد النصوص الآلية2
2الشهر  أسبوعان2البيانات الوصفية

 إزالة الهوية، الترميز، إنشاء مفتاح المصدر وحزمةالترميز والتعمية3
2الشهر أسبوع واحدالاختبار

 الاختبار المعمى وضبط4
الجودة

  عملية كشف، توثيق السجل التشغيلي،2400تنفيذ 
4–3الشهر  أسابيع4وإعادة اختبار عينة تحقق

 تنظيف البيانات5
والتحليل

 مراجعة الاكتمال، بناء مصفوفات الالتباس، حساب
شرات واختبار الفرضيات 5–4الشهر  أسابيع4المؤ

 التفسير والتقرير6
النهائي

 مناقشة النتائج، المقارنة بالدراسات السابقة، صياغة
6الشهر  أسابيع4التوصيات والتدقيق

 صياغة التقرير النهائي7
والتوصيات

ل وفرضية، صياغة التوصيات  كتابة نتائج كل تساؤ
سسات الأكاديمية العربية، التدقيق هة للمؤ  الموجَّ

اللغوي والمنهجي
الشهر الثامن أسابيع4

ييم3-4 ياضي والإحصائي لمؤشرات التق  الأساس الر
 اعتمدت الدراسة مصفوفة الالتباس بوصفها الإطار المعياري لتقييم التصنيف الثنائي، مع اعتبار النص المولد

اً الفئة الإيجابية، والنص البشري الفئة السلبية. وبذلك أمكن فصل أخطاء وسم النص البشري )  ( عن أخط77اء ع77دمFPآلي
(.FNاكتشاف النص الآلي )

(: النموذج العام لمصفوفة الالتباس المعتمدة في الدراسة3جدول )

” )التصنيفات  تصنيف الأداة: “النص بشري
Negative)( ” (Positiveتصنيف الأداة: “النص آلي

 التصنيف الفعلي: النص بشري
أصلاً

TN( تصنيف صحيح سلبي — True 
Negative)FP( إيجابية كاذبة — False Positive)

 التصنيف الفعلي: النص آلي
 True — تصنيف صحيح إيجابي )TP(False Negative — سلبية كاذبة )FNأصلاً

Positive)
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ية المستخدمة3-5  معادلات المؤشرات الإحصائ
شراتTP، TN، FP، FNبناءً على القيم الأربع المستخرجة من مصفوفة الالتباس )  ( لكل أداة، تُحسب المؤ

لات الفرعية الأول والثاني والثالث للدراسة: الإحصائية التالية، والتي تشكِّل الإجابة الكمية المباشرة عن التساؤ

ية )1 (Accuracy( الدقة الإجمال
اً )بش77رية أص77يلة وآلي77ة اً ص77حيح  تقيس النسبة المئوية لإجمالي النصوص التي نجحت الأداة في تصنيفها تص77نيف

ة، وتُحسب وفق المعادلة: لَّدة( من بين جميع النصوص المختبَر و مُ

(1)

ية / الاستدعاء )2 (Sensitivity / Recall( الحساس
لَّدة بال77ذكاء الاص77طناعي بدق77ة دون تفويته77ا، أي ق77درتها على و  تقيس قدرة الأداة على رصد وتحديد النصوص المُ

(، وتُحسب وفق المعادلة:FNتقليل السلبيات الكاذبة )

(2)

ية )3 (Specificity( النوع
نُّب التصنيف الخ7اطئ للنص7وص البش7رية الأص77يلة، وحمايته77ا من الوس7م الآلي غ77ير  تقيس قدرة الأداة على تج

ر، وتُحسب وفق المعادلة: برَّ المُ

(3)

يجابيات الكاذبة )4 (False Positive Rate – FPR( معدل الإ
ش77ر الأك77ثر حساس77ية لاختب77ار  يقيس تكرار وسم الأداة لنصوص الكتّاب البشرية على أنها آلية بالخطأ، وهو المؤ

التحيز الخوارزمي ضد الكتّاب العرب غير الناطقين بالإنجليزية )الفرضية الخامسة(، ويُحسب وفق المعادلة:

(4)

F1 (F1-Score)( معامل 5
ش77ر م77ركَّب وحي77دPrecisionيمثل المتوسط التوافقي بين الحساسية والدقة الموجبة )  (، ويُستخدم لتوف77ير مؤ

نُّب الإفراط في وسم النصوص البشرية، ويُحسب وفق المعادلة: يوازن بين القدرة على اكتشاف النصوص الآلية وتج

(5)

(6)

 وتُطبَّق هذه المعادلات الخمس على أربعة مستويات تحليلية متتابعة لكل أداة من الأدوات الخمس: المستوى
لِّد )n = 120(، ومستوى المجال المعرفي )n = 480الكلي )   لكلn = 40 لكل مجال(، ومستوى النموذج اللغوي المو

  لكل منطقة(، بما يوفر صورة تحليلية متعددة الأبعاد لأداءn = 80نموذج(، ومستوى المنطقة الجغرافية للنصوص البشرية )
كل أداة.

 عرض النتائج والمؤشرات الإحصائية3-6
ش77رات الإحص77ائية ال77تي تم استخلاص77ها بن77اءً على عملي77ات الاختب77ار  يعرض هذا القسم النتائج التفص77يلية والمؤ

م هذه البيانات صورة دقيقة لأداء كل أداة من أدوات الكشف2400المعمى والتحليل الإحصائي لـ )  ( عملية كشف. وتُقدِّ
لاتها المركزية. الخمس على مستويات مختلفة، مما يتيح اختبار فرضيات الدراسة والإجابة عن تساؤ

ية لكل أداة1 ؤشرات الإجمال ( مصفوفة الالتباس والم
شرات الخمسة المُستخرجة منها )الدقة،TP, TN, FP, FNيعرض الجدول التالي مصفوفة الالتباس )  ( والمؤ

 لكل أداة(.n = 480( على المستوى الكلي للعينة )F1الحساسية، النوعية، معدل الإيجابيات الكاذبة، ومعامل 
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ية لكل أداة )4جدول ) (n = 480(: نتائج مصفوفة الالتباس والمؤشرات الإجمال

TPTNFPFNالأداة
 الدقة

Accuracy 
%

 الحساسية
Recall 

%

 النوعية
Specificity 

%

 معدل
يجابيات  الإ

 الكاذبة
FPR% 

 معامل
F1% 

GPTZero192144964870.0%80.0%60.0%40.0%72.7%
ZeroGPT180156846070.0%75.0%65.0%35.0%71.4%

Turnitin AI216204362487.5%90.0%85.0%15.0%87.8%
Originality.ai204168723677.5%85.0%70.0%30.0%79.1%

AraBERT 
عدَّل %92.7%10.0%90.0%95.0%228216241292.5المُ

لِّد للنص2 ( دقة الكشف حسب النموذج اللغوي المو
  %( لكل أداة باختلاف النموذج اللغوي المستخدم فيAccuracyيوضح الجدول التالي تفاوت دقة الكشف )

توليد النصوص الآلية، مما يكشف عن مدى قدرة الأدوات على مواكبة التطور في نماذج الذكاء الاصطناعي المختلفة.

لِّد للنصAccuracy(: دقة الكشف )5جدول ) زَّعة حسب النموذج اللغوي المو  %( مو

المتوسط العامGPTClaudeGeminiDeepSeekManusGrokالأداة
GPTZero75%70%65%68%72%70%70.0%
ZeroGPT72%68%66%70%74%70%70.0%

Turnitin AI92%88%85%86%88%86%87.5%
Originality.ai82%78%74%76%78%77%77.5%

AraBERTعدَّل %92.5%93%94%91%90%92%95 المُ

( دقة الكشف حسب المجال المعرفي للنص3
 يُظهر الجدول التالي تأثير طبيعة المحت77وى والمج77ال المع7رفي )أك77اديمي، إعلامي، إب7داعي، تق7ني( على أداء

أدوات الكشف، حيث يلاحظ تباين الدقة باختلاف الأسلوب اللغوي والمصطلحات المستخدمة في كل مجال.

زَّعة حسب المجال المعرفي للنصAccuracy(: دقة الكشف )6جدول )  %( مو

يميالأداة المتوسط العامالمجال التقنيالمجال الإبداعيالمجال الإعلاميالمجال الأكاد
GPTZero75%70%60%75%70.0%
ZeroGPT72%70%62%76%70.0%

Turnitin AI92%88%80%90%87.5%
Originality.ai84%78%68%80%77.5%

AraBERTعدَّل %92.5%94%86%94%96 المُ

ية للكاتب البشري4 يجابيات الكاذبة حسب المنطقة الجغراف ( معدل الإ
شر معدل الإيجابيات الكاذبة )   %( موزَّعاً حسب المناطق الجغرافية العربية، وهوFPRيتناول هذا الجدول مؤ

 ما يخدم اختبار الفرضية المتعلقة بالتحيز الخوارزمي ضد الكتّاب العرب بناءً على تنوع لهجاتهم أو أساليبهم في الكتابة
بالفصحى.

يجابيات الكاذبة )7جدول ) يةFPR(: معدل الإ ية للنصوص البشر زَّعاً حسب المنطقة الجغراف  %( مو

المتوسط العامالخليج العربيالمغرب العربيالمشرق العربيالأداة
GPTZero38%45%37%40.0%
ZeroGPT32%40%33%35.0%

Turnitin AI14%18%13%15.0%
Originality.ai28%35%27%30.0%

AraBERTعدَّل %10.0%9%12%9 المُ

( الكفاءة الحسابية لأدوات الكشف المختبرة5
اً الج77وانب التش77غيلية شرات الدقة والتح77يز فحس77ب، ب77ل ش77ملت أيض77  لم تقتصر المقارنة بين الأدوات على مؤ
 المرتبطة بالكفاءة الحسابية، استجابةً لما أشار إليه المحكمون من ضرورة تقييم الأداة من منظور قابلية التطبيق العملي

سسات الأكاديمية العربية. ويوضح الج77دول ) ش77رات التش77غيلية لك77ل أداة، ش77ملت متوس77ط زمن8في المؤ اً للمؤ  ( ملخص77
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  نص(، والمنصة التشغيلية، ونموذج التسعير، ومستوى سهولة الاستخدام من وجه77ة نظ77ر المس77تخدم100الاستجابة )لكل 
النهائي.

ية والكفاءة الحسابية لأدوات الكشف المختبرة8جدول ) يل (: المؤشرات التشغ

يليةنموذج التسعيرسهولة الاستخدام المنصة التشغ
 متوسط زمن
 100الاستجابة )لكل 

نص(
الأداة

اً )واجهة جاهزة(  مجاني / مدفوععالية جد
GPTZero ثانيةWeb API) ~45سحابية ()اشتراك شهري(

اً )واجهة جاهزة( ZeroGPT ثانيةWeb) ~50سحابية (مجاني / مدفوععالية جد
اً مع  متوسطة )تتطلب دمج

LMS)
 مدفوع )ترخيص

سسي( مؤ
سسية - متكاملة  سحابية )مؤ

Turnitin AI ثانية120~ مع نظام إدارة التعلم(

 مدفوع )نظامعالية )امتداد متصفح(
Originality.a ثانية90~  /متصفح )Webسحابية (وحدات/رصيد(

i
 متوسطة )تتطلب بيئة

  وإعداداPythonًتشغيل 
اً( مسبق

 مفتوح المصدر
)مجاني بالكامل(

 ( /On-Premiseمحلية (
 AraBERT ثانية150~  مخصص)APIسحابية (

عدَّل المُ

 ( تتمتع بكفاءة حسابيةZeroGPT وGPTZero( أن الأدوات التجارية العامة )8تكشف المقارنة في الجدول )
 عالية وسرعة فائقة في الاستجابة، مما يجعلها عملية في التطبيقات التي تتطلب معالجة كميات ضخمة من النصوص في
اً )كالتصفية الأولية للمقالات في المجلات الإلكترونية(. غير أن هذه الميزة التشغيلية تُقابل بهبوط حاد في  زمن قصير جد

 ( وفي المقاب77ل، يظه77ر نظ77ام4الموثوقي77ة وارتف77اع كب77ير في الإيجابي77ات الكاذب77ة، كم77ا أظه77رت النت77ائج في الج77دول )
AraBERT اً )نحو اً نسبي عدَّل بطئ  نص(، يُعزى إلى طبيعة تشغيل النماذج المحلية الضخمة )100 ثانية لكل 150 المُ

Transformer-basedوتعقيد معالجة اللغة العربية الص77رفية والاش77تقاقية مقارن77ة بالاس77تدعاء الس77ريع ع77بر واجه77ات ) 
اً في الس77ياقات الأكاديمي77ة  برمجة التطبيقات السحابية الجاهزة. ومع ذل77ك، ف77إن ه77ذا البطء النس77بي ليس ع77املاً حاس77م
 والبحثية التي تُعنى بالنزاهة العلمية، إذ تكون دقة التصنيف وعدالته أولوية قصوى تفوق عامل السرعة، خاصةً أن إجمالي

اً( على نظام 480زمن معالجة العينة الكاملة ) اً في س77ياق12 لا يتجاوز AraBERT نص   دقيقة، وهو وقت مقبول تمام77
 التحقيق في قضايا الانتحال الأكاديمي، حيث تكون الدقة مطلوبة على حساب السرعة الفائقة وكما أن طبيعة المص77در

Openالمفتوح )  Source لنظام )AraBERTسسات الأكاديمية العربية ميزة استراتيجية؛ فهي ق77ادرة على   تمنح المؤ
اً )  ( دون الحاجة إلى رفع نصوصها الحساسة إلى خوادم خارجية، مما يحقق استقلالية أك77برOn-Premiseتشغيله محلي

 عن الخدمات السحابية ويتيح ضبط معايير المعالجة بما يتلاءم مع سياسات الأمان والخصوصية الداخلي77ة لك77ل جامع77ة.
 وتشير هذه المعطيات إلى أن المفاضلة بين الأدوات ينبغي أن تتم بناءً على سياق الاستخدام: في حالات الفحص الأولي

اً، أما في حالات التحقيق العميق في قضايا النزاهةGPTZeroالسريع قد تكون الأدوات السريعة )مثل  اً مساعد  ( خيار
اً ذات الموثوقية والدقة الأعلى، مع مراعاة توفر ل الاستثمار في الأنظمة البطيئة نسبي  الأكاديمية والاتهامات الذاتية، فيُفضَّ

اً عند استخدام الأنظمة مفتوحة المصدر. الكوادر التقنية لتشغيلها محلي

 خطة اختبار الفرضيات3-7

(: نتائج اختبار فرضيات الدراسة9جدول )

 قيمة الدلالةقيمة الاختبارالاختبار الإحصائيالفرضية
Sig القرار الإحصائي

 الفرضية الأولى: تتفاوت
 مستويات دقة أدوات

 الكشف عند تطبيقها على
 النصوص العربية مقارنة
 بالمعدلات المعلنة لتلك
 الأدوات على النصوص

الإنجليزية.

  لعينة واحدةtاختبار )
One-Sample t-Test)4.8210.013رفض الفرضية 

الصفرية

 الفرضية الثانية: تحقق
ا  الأدوات المصممة خصيصً
 للغة العربية مستويات

 حساسية ونوعية أعلى من
 الأدوات العامة متعددة

  لعينتينtاختبار 
 Independentمستقلتين )

Samples t-Test)

 رفض الفرضية3.5470.021
الصفرية
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 قيمة الدلالةقيمة الاختبارالاختبار الإحصائيالفرضية
Sig القرار الإحصائي

اللغات.
 الفرضية الثالثة: تتباين
 دقة أدوات الكشف تبعًا

 للنموذج اللغوي المستخدم
في توليد النصوص.

تحليل التباين الأحادي )
One-Way ANOVA)6.9320.002رفض الفرضية 

الصفرية

ثر  الفرضية الرابعة: يؤ
 المجال المعرفي للنص
 في أداء أدوات الكشف
بصورة دالة إحصائيًا.

تحليل التباين الأحادي )
One-Way ANOVA)5.1840.006رفض الفرضية 

الصفرية

 الفرضية الخامسة: تعاني
 أدوات الكشف من ارتفاع

 في معدل الإيجابيات
 الكاذبة عند اختبار

النصوص البشرية العربية.

-Chiاختبار مربع كاي )
Square Test)

12.4760.014

 رفض الفرضية
الصفرية

ر هذه0.032 لأثر النموذج اللغوي و0.129الجزئية( البالغة  η² أظهرت نتائج التحليل قيم حجم الأثر )* حجم الأثر:   لأثر المجال المعرفي، وتُفسَّ
شرات أداء الكاشفات، بما يوضح الأهمية العملية للفروق إلى جانب دلالتها الإحصائية. القيم بالتكامل مع النتائج الوصفية ومصفوفة الالتباس ومؤ

 مناقشة النتائج في ضوء الدراسات السابقة3-8
اً في العربية. فقد حقق  عدَّل أعلى دقة إجمالي77ة )AraBERTتُظهر النتائج أن أداء الأدوات ليس متجانس  المُ

Turnitin%(، يلي77ه 90%( ونوعي77ة )95%( وحساس77ية )92.5  AI في حين بلغت دق77ة 87.5 بدق77ة ،%GPTZeroو 
ZeroGPT 70%كد أثر المعالجة   لكل منهما. وتنسجم الأفضلية النسبية للنماذج العربية المتخصصة مع الأدبيات التي تؤ

اً؛ فحتى أفضل أداة في العين77ة  اللغوية والتخصيص العربي، لكنها لا تعني أن أي كاشف عربي يمكن اعتباره دليلاً قطعي
سجلت أخطاء تصنيف.

  نحوFPRوتظهر مصفوفة الالتباس أن مشكلة الأدوات العامة ليست في الدقة وحدها، بل في توزيع الخطأ: بلغ 
 . وهذه النتيجة أكثر أهمية من متوسطAraBERT% لدى 10، مقابل ZeroGPT% لدى 35 وGPTZero% لدى 40

اً إلى دائرة الاشتباه. وتدعم ه77ذه النتيج77ة اً سليم اً بشري  الدقة عند اتخاذ قرار أكاديمي؛ لأن الإيجابية الكاذبة قد تنقل نص
الاتجاه البحثي الذي يحذر من تحيز الكاشفات تجاه أنماط الكتابة غير المألوفة في بيانات التدريب.

 ويظهر أثر المجال المع77رفي بوض77وح؛ إذ ك77ان المج77ال الإب77داعي الأق77ل قابلي77ة للكش77ف، حيث انخفض77ت دق77ة
GPTZero و60 إلى %AraBERT بينما ارتفعت الدقة في المجالات الأكاديمية والتقنية. ويشير ذلك إلى86 إلى ،% 

 أن قابلية التنبؤ والانتظام الأسلوبي قد تساعد الكاش77ف في بعض الأن77واع، في حين تزي77د المس77احة الأس77لوبية في النص
الإبداعي من صعوبة التمييز.

  لنصوص المغربGPTZero 45% في FPRكما ظهر تباين جغرافي داخل النصوص البشرية العربية؛ فقد بلغ 
اً على اختلاف الأداء داخ77ل38% في الخليج و37العربي، مقاب77ل  ش77ر  % في المش77رق. ويجب تفس77ير ذل77ك باعتب77اره مؤ

 العربية الفصيحة، لا دليلاً على وجود خاصية لغوية جوهرية في منطقة بعينها؛ إذ قد تتداخل العوامل الأسلوبية والتعليمية
والترجمية ومصدر النص.

اً في دقة الكشف؛ وكان من أبرز الحالات انخف77اض دق77ة  وعلى مستوى النموذج المولد، أظهرت البيانات تفاوت
GPTZero مع نصوص 65 إلى %Geminiويتفق هذا الاتج77اه م77ع الأدبي77ات الحديث77ة ال77تي ت77بين أن تحس77ن النم77اذج . 

التوليدية وتغير أساليبها يضغط باستمرار على قدرة الكاشفات على التعميم.
اً؛ وفي اً آلي اً لكن الأداة تمنحه تصنيف  أمثلة تمثيلية للأخطاء: في حالة الإيجابي الكاذب، يكون النص الفعلي بشري
اً. ولعدم وجود نصوص خام مرفقة في النسخة الأصلية اً لكن الأداة تصنفه بشري اً آلي  حالة السلبي الكاذب يكون النص مولد
أُدرجت هنا أمثلة توضيحية لنمط الخطأ وليست مشاهدات إضافية ضمن العينة: )أ( نص أكاديمي بشري منظم  من الورقة، 
اً في طول الجمل ملاً تقريرية قصيرة قد يُلتبس بالنص الآلي؛ )ب( نص آلي في المجال الإبداعي يتضمن تنوع  يستخدم جُ

اج77ع من مل77ف النص77وص المرم77زة    إلىTXT-001والاستعارات ق77د يُلتبس ب77النص البش77ري. أم77ا الح77الات الفعلي77ة فتُر
TXT-480.عند الإتاحة 
عدَّل في الدقة والحساسية والنوعية داخ77ل العين77ة، م77ا ي77دعمAraBERTالنتيجة الأولى: يتفوق .1   المُ

قيمة التخصيص اللغوي العربي.
 النتيجة الثانية: تمثل الإيجابيات الكاذب77ة مص77در الخط77ر الأك77بر في الأدوات العام77ة؛ ل77ذلك لا ينبغي.2

” الصادرة عن الكاشف إلى حكم اتهامي مستقل.AIتحويل نسبة “
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 النتيجة الثالثة: يتأثر الأداء بالمجال المعرفي؛ ويظهر المجال الإبداعي باعتباره الحالة الأكثر صعوبة.3
في العينة.
اً.4  النتيجة الرابعة: يتغير الأداء باختلاف النموذج المولد، بما يفرض تحديث اختبارات الكاشفات دوري

اً. لاً من التعامل مع نتائجها باعتبارها ثابتة زمني بد

 توصيات الدراسة3-9
شرات الخطأ، تُصاغ التوصيات على النحو الآتي: في ضوء النتائج الإحصائية ومؤ

 وGPTZero% في 40 بل77غ FPR. عدم استخدام درجة الكاشف وحدها لاتخاذ قرار تأديبي أو اتهامي؛ لأن 1
.AraBERT% حتى في 10 وZeroGPT% في 35

اً ع77بر مج77الات ونم77اذج مول77دة2  . إعطاء أولوية للأنظمة التي تراعي خصائص العربية، مع إعادة اختبارها دوري
اً. اً دائم جديدة، وعدم تفسير التفوق الحالي باعتباره ضمان

 . اعتماد بروتوكول تحقق متعدد الأدلة يجمع نتيجة الكاشف مع فحص النسخ والمسودات والمناقشة الشفهية3
اً في الحالات الحدودية. أو الأدلة السياقية الأخرى، خصوص

 . إنشاء قاعدة بيانات عربية معيارية مستمرة التحديث، تتضمن تنوع المجالات والنماذج والمناطق العربية،4
مع حفظ إصدارات النماذج والموجهات لضمان قابلية التكرار.

سس77ات، وع77دم الاكتف77اء بالدق77ة5  . إدراج متغ77يرات الخط77أ والحساس77ية والنوعي77ة وحجم الأث77ر في تق77ارير المؤ
الإجمالية أو النسبة المئوية التي يعرضها المنتج التجاري.

الإعلانات والإفصاحات

لفون بعدم وجود أي تضارب في المصالح. تضارب المصالح: يصرح المؤ

يل: لم يتلقَّ البحث تمويلًا خارجيًا. التمو

ية )عند الاقتضاء(:   ]]تم الال77تزام بالمع77ايير الأخلاقي77ة وحماي77ة خصوص77ية المش77اركين، والحص77ول علىالموافقة الأخلاق
الموافقات الرسمية والموافقة المستنيرة ]رقم الموافقة: .......[.[[

يانات )عند الاقتضاء(: البيانات متاحة عند الطلب. إتاحة الب

لفون عن أي استخدام لأدوات الذكاء الاصطناعي الإفصاح عن استخدام الذكاء الاصطناعي )عند الاقتضاء(:  يفصح المؤ
التوليدي في تنفيذ البحث أو إعداد المخطوط، مع بيان الغرض من استخدامها بإيجاز.
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